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Introducción
Este estudio analiza la base de datos de la PROFECO, que incluye los
precios semanales de productos supervisados por la institución desde 2015
hasta 20233. El foco de atención está en detectar aumentos injustificados
de precios, especialmente en productos como huevo, tortilla, leche, frijol y
carne de res2. El objetivo principal es explorar técnicas de machine learning
para modelar los precios de los productos básicos.

Metodología
• Fechas: se considero la base desde 2015 a 2022, se tomó solamente la

primera semana de cada mes.
• Se considero información de toda la República, para análisis donde se

agrupan los datos se considero por separado zonas rurales y urbanas1.
• Solamente se consideran los productos de el Huevo, la Tortilla, Leche,

Frijol, y Carne de Res.
• Se consideran las variables Presentación, Marca, Cadena Comercial,

Giro, Estado, año, mes, y día.

Tabla.1.Estadísticos de la variable precio por producto

Figura.1.Precios de la carne seccionado por presentación

Diseño del experimento y modelos
• Se implemento el uso de GridSearchCV para ajustar los parámetros

donde fuera apropiado, así como KElbowVisualizer para KNN-R
• Para variables categóricas se implemento one hot encoder y para

variables numéricas Standardscaler

Figura.2.Onehot-encoder Ilustrativo Figura.3.StandardScaler Ilustrativo

Modelos

Figura.4.Ilustración del proceso de
Random Forest

Figura.5.Ilustración del proceso de
KNN

Métricas de rendimiento
• MAE: Por su facilidad de interpretación.
• RMSE: Complementa el MAE penalizando posibles errores más grandes.
• MAPE: Permite comprar los errores sin depender de la escala de los

datos.

Resultados

Figura.6.Gráfica mostrando los valores reales del precio de la carne vs los
modelados para un caso especifico en Nuevo León

Tabla.2.Tabla con las métricas de rendimiento por modelo y por horizonte
de tiempo en el entrenamiento

Conclusiones
Este estudio empleó técnicas de modelado de machine learning para explo-
rar la variación en el rendimiento en función de su horizonte temporal y su
capacidad para capturar eventos socioeconómicos cambiantes. Se identificó
que el algoritmo KNN-R exhibe un rendimiento destacado en la explicación
de datos, lo que lo posiciona como una herramienta útil para detectar po-
tenciales desviaciones inesperadas en los precios y sugiere su potencial como
una alerta temprana para investigar dichos casos.
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