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Introduccion

Este estudio analiza la base de datos de la PROFECO, que incluye los Modelos
precios semanales de productos supervisados por la institucion desde 2015

hasta 2023°. El foco de atencion esté en detectar aumentos injustificados

de precios, especialmente en productos como huevo, tortilla, leche, frijol v

carne de res®. El objetivo principal es explorar técnicas de machine learning

para modelar los precios de los productos basicos.
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Metodologia Random Forest KNN

» Fechas: se considero la base desde 2015 a 2022, se tomo solamente la Métricas de rendimiento

primera semana de cada mes. o MAE: Por su facilidad de interpretacion.

» Se considero informacion de toda la Republica, para analisis donde se
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| | o RMSE: Complementa el MAE penalizando posibles errores mas grandes.
agrupan los datos se considero por separado zonas rurales y urbanas".

o MAPE: Permite comprar los errores sin depender de la escala de los
datos.

e Solamente se consideran los productos de el Huevo, la Tortilla, Leche,
Frijol, y Carne de Res.

® Se consideran las variables Presentacion, Marca, Cadena Comercial, Resultados
Giro, Estado, ano, mes, y dia.

Tabla.1.Estadisticos de la variable precio por producto Caso de Carne de Res 1 KG BISTEC en Nuevo Leén
Estadistico Mean STD MIN 25% 15% MAX Precio Real vs Modelo

Carne 142.9 71.5 17.0 96.0 139.0 164.0 659.0 : DR

Frijol 31.4 10.8 8.5 23.5 29.9 37.9 73.9 —— Modelo RF-R
Huevo 36.9 14.9 13.4 26.5 33.5 42.5 106.0

Leche 18.1 5.3 5.0 15.3 17.6 214 36.9
Tortilla 14.1 3.7 7.0 11.0 13.5 16.0 32.0
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| Figura.6.Grafica mostrando los valores reales del precio de la carne vs los

e A I modelados para un caso especifico en Nuevo Ledn
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Figura.l.Precios de la carne seccionado por presentacion Rendimiento

RF-R MAE 23.160 20.157 17.750
DiSGﬁO del experimento 4 modelos RMSE 46.194 39.508 34.357

* Se implemento el uso de GridSearchCV para ajustar los parametros MAPE 0.323 0.369 0.337

donde tuera apropiado, asi como KElIbowVisualizer para KNN-R MAE 18.812 10.742 8.018
RMSE 27.199 17.286 14.500

MAPE 0.299 0.175 0.126

e Para variables categoricas se implemento one hot encoder y para
variables numeéricas Standardscaler

Carne Frijol Huevo Leche Tortilla
0 0 0 0

Carne
Frijol 1 0
Huevo 0 1
Leche 0 0
Tortilla 0 0

Conclusiones
/\)[\ Este estudio empled técnicas de modelado de machine learning para explo-

L ) rar la variacion en el rendimiento en funciéon de su horizonte temporal y su
Figura.3.5tandardscaler llustrativo capacidad para capturar eventos socioeconoémicos cambiantes. Se identifico
que el algoritmo KNN-R exhibe un rendimiento destacado en la explicacion
de datos, lo que lo posiciona como una herramienta util para detectar po-
tenciales desviaciones inesperadas en los precios y sugiere su potencial como

una alerta temprana para investigar dichos casos.
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Figura.2.Onehot-encoder Ilustrativo
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