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En los dltimos afios se ha visto un incremento de casos de enfermedades de las vias respiratorias,

INTRODUCCION ya sea por la calidad del aire de las zonas urbanas a consecuencia de la industrializacidn, los
hdbitos personales y el tabaquismo.

El cdncer de pulmdén tuvo una incidencia, en el 2020, de mds de 2 millones de casos en ¢l
mundo y alrededor de 1.8 millones de muertes por esta causa. En México, se registraron 7 mil
588 casos nuevos y 7 mil 100 muertes por cdncer de pulmdn (International Agency tor Research
on Cancer, 2020).

La reseccidn pulmonar es la extirpacion quirdrgica de todo o parte del pulmdn debido a un
cdncer de pulmdn u otra enfermedad pulmonar. Por tal motivo, es importante monitorear el éxito

de estas cirugias y clasificar a los pacientes con mayor riesgo de fallo, con el tin de servir de

Wedge resection Segmental resection

TIPOS DE RESECCION apoyo al momento de elegir el tratamiento adecuado para cada paciente segun sus
'PULMONAR caracteristicas.

La base de datos estd disponible en el sitio de UCI Machine Learning

Repository (Lubicz, 2013), y contiene datos que se recopilaron en el

) k ) CONJUNTO DE Centro de Cirugia Tordcica de Wroclaw, Polonia, para pacientes que
\ ¥ DATOS se sometieron a resecciones pulmonares en los afios 2007-2011.
Lobectomy ' Preumonectomy Consta de 470 observaciones y 17 variables.

Fuente: Mayo Foundation for medical education and research
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RESULTADOS

P RE L I M I NA RE S Tabla 1. Resultados F1- Score - 80

Modelo Sin SMOTE Con SMOTE ° ’ 70

Se evaluaron los 3 modelos utilizando los Decision Trees 24% 81% o
datos originales y posteriormente los Random Forest 0% 90%

balanceados con la técnica SMOTE. SYM 399 78% - ) N

El modelo con mejor resultado de la métrica
FI- score fue en de Random Forest, -

Actual label

obteniendo un 20%.
Predicted label

e Se puede observar una mejora en el desempefio del modelo después de utilizar la técnica SMOTE. Esta
mejora aplica para ambas clases, lo cual ayuda para el problema que se estd estudiando.

e Al trabajar con datos desbalanceados, es importante conocer las distintas opciones de muestreo y
métricas de evaluacidn, para elegir las que mejor se adapten a nuestro problema y necesidad. En este
caso se decidid por una técnica de sobremuestreo debido a la cantidad de observaciones y la métrica Fl-
score, al tratarse de datos desbalanceados.

e Como trabajo a futuro, se tiene contemplado seguir explorando los hiperpardmetros de los modelos
sensibles a los costos, para tener la opcidn de utilizar los datos originales.
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